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Creacion del Dataset de imagenes

Preparacion del Dataset de Imagenes

En caso de no tener un dataset de imagenes previamente creado, deberemos preparar uno. Para
crearlo, deberemos seguir los siguientes pasos:

1. En primer lugar, deberemos crear una carpeta en nuestro dénde iran las imagenes

2. A continuacién, dentro de esta carpeta, deberemos crear subdirectorios por cada clase
gue vamos a clasificar

3. Dentro de cada subdirectorio, copiaremos las imagenes correspondientes cada clase.
Por ejemplo, tenemos tres clases A, By C, entonces las imagenes de la clase A irdn en el
subdirectorio A, las de la B en el subdirectorio B, etc.

Notas Importantes:

e Todas las imagenes deberan tener la misma resolucién

e El formato de archivo de imagen debera ser PNG o JPEG

e Es recomendable que las imdgenes tengan el tamafio de entrada que acepte la red
neuronal a utilizar. Por ejemplo: AlexNet acepta imagenes de 256 x 256 pixeles y
GoogleNet acepta imagenes de 224 x 224 pixeles.

Transferir imagenes a la maquina DIGITS

Una vez que tengamos preparado el directorio con las imagenes, deberemos transferirlo a la
maquina dénde se esta ejecutado DIGITS.

Existen numerosas herramientas para transferir ficheros mediante SCP/SFTP, entre las cuales se
encuentran:

e Filezilla Client (Windows/Mac/Linux): https://filezilla-project.org/
e WinSCP (Windows): https://winscp.net/eng/docs/lang:es

En este manual haremos uso de FileZilla al tratarse de una herramienta multiplataforma y de
facil uso.

Nos descargamos el programa desde su pagina web https://filezilla-
project.org/download.php?type=client y lo instalamos en nuestro ordenador.
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Una vez instalado, lo ejecutamos y nos deberd aparecer la siguiente pantalla:

eo0e FileZilla
= - ~ = 3
- SO % ESNOUEN. .
Servidor: | | Nombre de usuario: Contrasefia: Puerto: Conexién rapida JIig

Sitio local: Users/jorgealvaradodiaz/[g -
>
» B Dropbox
1cPD
» Library
> B Movies
» Music
» OneDrive Nombre de archivo A Tamafio de ar Tipo de archivi Ultima modificacién Permisos Propietario/Gru
» B8 pirreo

Nombre de archivo A Tamafio de arc Tipo di o
» No estd conectado a ningdn servidor

Fuzzy-TSK-R... Directc

.DS_Store 6148 Archiv.
.Sin titulo-2.... 4377 mscz,-
Jlocalized 0 Archiv
S Adnha7EEN 1NN Ml in

56 archivos y 1 directorio. Tamaio total: 15560  No conectado.

Servidor/Archivo local Direccion  Archivo remoto Tamafio Prioridad  Estado

Archivos en cola ias fallidas

@ Cola: vacia )

A continuacidn, nos vamos al menu y seleccionamos Archivo -> Gestor de Sitios.

Si usted ya se ha conectado previamente a la maquina, salte al apartado “Transferir archivos a
la Maquina”.

Para conectarse por primera vez a la maquina

En la ventana que se nos abre, pulsamos en el botdn “Nuevo Sitio”.

FileZilla
~ s e -
- ' © “x )\
Servidor: Nombre de usuario: Contrasefia: Puerto: Conexién répida ||~
Estado: Desconectado del servidor
Estado: Conectando a 147.96.80.251...
Respuesta: fzSftp started, protocol_version=9
Smend@ 0 e Gestor de sitios
Error: . X
Error:_| SEEEERIE S BEEEEN Avanzado  Opciones de Transferencia Juego de caracteres
- v B Mis sitios e
stiol B Creaciones JA Protocolo: SFTP - SSH File Transfer Protocol <]
8 poble GPU Servidor: 147.96.80.251 Puerto: 22
¥ Foria
¥ GrupoGea
1816035 Modo de acceso: | Normal B
¥ Manuel Picado Usuario: absys
¥ Maquina Virtual A 5
¥ Micro-Stress
- ¥ Micro-Stress-MAP.csic.es
Nombre -
Color de fondo: | Ninguno [
- ¥ peicosana ‘
Fuzz B RPI PowerMeter Comentarios:
.zs_ B reia
Sin'
¥ Rolando Trabajo
Joca H
. | % Sharpmony
|
56 archi Nuevo sitio Nueva carpeta I
e | Nuevo marcador Renombrar F
Borrar Duplicado
EEZEE Aceptar || Cancelar
Archivos en cola ias fallidas

@ Cola: vacia oo
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Aqui deberemos proporcionar los datos de acceso de la maquina que esta ejecutando DIGITS:

Protocolo: SFTP — SSH File Transfer Protocol

Servidor: direccion IP de la maquina

Puerto: 22

Usuario: su nombre de usuario en la maquina
Contraseiia: la contrasefia del su usuario en la maquina

Para terminar, le asighamos un nombre a la conexién pulsando en el botén “Renombrar” y
terminamos pulsando en “Aceptar”.

Transferir archivos a la maquina

Nos vamos de nuevo al gestor de sitios de Filezilla y seleccionamos la conexién a la maquina
previamente creaday pulsamos en el botén “Conectar”. Sitodo ha ido bien, nos debera aparecer
listado de archivo de nuestro directorio en la maquina:

eo0e Absys DIGITS RTX 2060 - sftp://absys@147.96.81.95 - FileZilla
e =) = m ~ 3 Y &
b B 2 OokO ESOVR .
Servidor: Nombre de usuario: Contrasefia: Puerto: Conexién ripida Jiig
Estado: Desconectado del servidor
Estado: Conectando a 147.96.81.95...
Estado: Using username *absys".
Estado: Connected to 147.96.81.95
Estado: Recuperando el istado del directorio
Estado: Listing directory /home/absys
Estado: Directorio “/home/absys" listado correctamente
sitio local: Usersfjorgealvaradodiaz/fidl | Sitio remoto: jhome/absys -]
N v
> Dropbox v 2 home
ICPD s
» 1 Library
» 1 Movies
> 0 Masic
> OneDrive Nombre de archivo A Tamafio de ar Tipo de archivi Ultima modificacién Permisos Propietario/Gru
b B pickiae
_cache Directorio  03/11/2020 10:46:50 P — absys abs...
A Tama ) h
oo slcejs o v Teeps holc s ol _config Directorio  12/11/2020 18:42:17 drwx----—- absys abs...
oray TSR Direct .gnupg Directorio  27/10/2020 11:25:51 P — absys abs...
l:;z;; R o8 A"Er: \ Jocal Directorio  27/10/2020 11: drwxr-xr-x  absys abs...
ot °"e ) v rehv _mozilla Directorio  29/10/2020 09:13:00 [ — absys abs...
b in " ul :’ . :‘s‘;z v Directorio  03/11/2020 10:38:59 drwxe----- absys abs...
Aocalized e DIGITS Directorio  03/11/2020 10:16:19 drwxrwxr-x  absys abs...
2 Adala7i &5 ANGON29N Mk in
Desktop Directorio  03/11/2020 10:66:02 drwxr-xr-x _absys abs...
56 archivos y 1 directorio. Tamafio total: 155601 7 archivos y 16 directorios. Tamafio total: 2646419330 bytes
Servidor/Archivo local Direccién  Archivo remoto Tamafio Prioridad Estado
Archivos en cola ias fallidas
9 @ Cola: vacia )

A continuacidn, tecleamos en donde pone “Sitio Remoto” la ruta donde se almacenan los
dataset de DIGITS que es /datos/DIGITS/data:

Sitio remoto: IEQQSIDIGITS/M n

v datos
v DIGITS

? workspace
? dev
> etc

Ahora para transferir las imdagenes, simplemente arrastramos la carpeta desde nuestro
ordenador hacia ese directorio tal como se muestra en la siguiente imagen:
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Sitio remoto:l /datos/DIGITS/data

? workspace
? dev
> etc
> home
? lib
Nombre de archivo A Tamafio de ar Tipo de archiv Ultima modificacién Permisos Propietario/Grt

,

Listado del directorio vacio

Nota: tenga cuidado de no arrastrar la carpeta dentro del directorio de otro dataset, esto podria
causar problemas de funcionamiento en DIGITS.

Nota Importante: dependiendo del nimero de imagenes y de su conexidn a internet, es posible
gue este proceso pueda demorar bastante tiempo en completarse. Una vez que la transferencia
finalice, no deberd quedar ningun archivo en la cola de transferencia.
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Crear Dataset en DIGITS

Ahora, nos conectamos introduciendo la direccién de la mdaquina DIGITS que nos ha sido
proporcionada usando cualquier navegador web.

En la pantalla principal de DIGITS, seleccionamos la pestafia “Datasets” y pulsamos en el botdn
New Dataset -> Images -> Classification tal como se muestra en la siguiente imagen:

No Jobs Running

Datasets () Models (o) Pretrained Models (0

New Dataset

Group Jobs:

Classification
EDED Q| Fiter

Gradients
Object Detection
Other

name refs  extension backend  stat

No Datasets ’
Processing

Segmentation
Sunnybrook LV Segment ..

Es posible que DIGITS nos pida a continuacién un nombre de usuario, nos inventamos uno y
pulsamos en “Submit”. Nota: es recomendable que cada vez que accedamos a DIGITS, usemos
el mismo nombre de usuario.

En la siguiente pantalla se nos muestran las diferentes opciones para la creacién del dataset:

New Image Classification Dataset

Image Type © Use Image Folder Use Text Files Use S3

Color v Training Images @
Image size (Width x Height) @ /data/dataset_pruebas

256 X 256

Minimum samples per class @ Maximum samples per class @
Resize Transformation @ 2
h v
Squas| % for validation @ % for testing ©@
See example 15 3

[ Separate validation images folder
[ Separate test images folder

DB backend

LMDB v
Image Encoding @
PNG (lossless) v

Group Name

Pruebas

Dataset Name

Dataset_Pruebas
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Las opciones mas importantes son:

Image Type: imagenes en color o en escala de grises (por defecto en color)
Image size: tamafio de las imagenes (por defecto 256 x 256)
Resize Transformation: método de transformacién de imagenes al cambiar la
resolucion:

o Crop: recortar bordes

o Squash: comprimir imagen (por defecto)

o Fill: rellenar bordes

o Half Fill, Half Crop: 50% fill y 50% crop
Nota: se puede ver que hace cada método pulsando sobre “See example”
Training Images: aqui indicamos la ruta al directorio dentro de DIGITS que contiene las
imagenes del dataset. Debera ser /data/<nombre_directorio dataset> dénde
<nombre_directorio_dataset> hay que sustituirlo por el nombre que le hemos
dado a la carpeta del dataset
% for validation: porcentaje de imagenes para validacion (recomendado entre 10 — 25
%)
% for testing: porcentaje de imagenes para testing (recomendado entre 3 -5 %)
Image Encoding: indicar el formato de archivo que tienen las imagenes (PNG o JPEG)
Group Name: aqui hay que asignar un nombre al grupo que pertenece el dataset
Dataset Name: nombre que le vamos a dar al dataset

Nota Importante: las opciones de Image Type y Image Size deberdn ser adaptadas a la red que
se va a utilizar. Por ejemplo, para las redes:

LeNet: Imagenes en escala de grises y tamafo 28 x 28
AlexNet: Imdagenes en color y tamaiio 256 x 256
GooglLeNet: Imagenes en color y tamafio 224 x 224

Pulsamos en “Create” para crear el Dataset en DIGITS. Deberemos esperar a que DIGITS procese
las imdgenes y una vez que haya terminado, debera aparecer una pantalla dénde podremos
visualizar la informacién del dataset recién creado:

Job Information Parse Folder (train/val/test)
Job Directory Folder
/workspace/jobs/20201119-103513-f1e6 /data/dataset_pruebas
Image Dimensions Number of Categories
256x256 (Width x Height) 3

Image Type Training Images

Color 5675

Resize Transformation Validation Images
Squash 1037 (15.0%)

DB Backend Test images

Imdb 208 (3.0%)

Image Encoding
png

DB Compression
none

Dataset size
687 MB



MANUAL CLASIFICACION DE IMAGENES USANDO NVIDIA DIGITS

Creacion del Modelo de Clasificacion

Una vez creado el dataset de imagenes, nos vamos a la pagina principal de DIGITS donde
seleccionamos en la pestafia “Models” y pulsamos sobre New Model -> Images -> Classification
tal como se muestra en la siguiente captura de pantalla:

No Jobs Running

Datasets (1) Models (o)

Group Jobs:

No Models

Pretrained Models (0)

extension

Q | Filter

New Model
Images ~
Classification
Gradients

Object Detection
Other

framework  stat

Processing
Segmentation
Sunnybrook LV Segment ..

A continuacidn, se nos muestran las opciones para crear el nuevo modelo de clasificacion

New Image Classification Model

Select Dataset @
Dataset_Pruebas

Dataset_Pruebas
Done Thu Nov 19, 10:38:23 AM

Image Size
256x256

Image Type
COLOR

DB backend
Imdb

Create DB (train)
5675 images
Create DB (val)
1037 images
Create DB (test)
208 images

Solver Options
Shuffle Train Data @

Training epochs @
100

Snapshot interval (in epochs) @

100

Validation interval (in epochs) @

10

Tracing Interval (in steps) @
0

Random seed @

[none]

Batch size @ multiples allowed

[network defaults]

Blob format @
NVCaffe v
Solver type ©
SGD (Stochastic Gradient Descent) v
Base Learning Rate @ multiples allowed
0.0001

[0 Show advanced learning rate options

Las opciones mds importantes son las siguientes:

Data Transformations
Subtract Mean ©

Image v

Crop Size @

none

Data Augmentations
Flipping (2]

None v

Noise (stddev) @

0

Contrast (factor) @

0
[ Whitening @

) HSV Shifting ©

o Select Dataset: aqui deberemos seleccionar el dataset que vamos a emplear para

entrenar el modelo

Solver Options:

e Training epochs: nimero de épocas (iteraciones) se va a entrenar la red neuronal. Para
empezar, dejar en 100 e ir ajustando
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Snapshot epochs: intervalo de épocas para crear capturas de la red neuronal. Se
recomienda establecer el mismo valor que Training epochs debido a que un valor mas
pequefio puede generar numerosos ficheros de gran tamafo, lo que puede provocar
gue la maquina se quede sin espacio disponible en disco

Validation interval: intervalo de épocas para validacion. Se recomienda que sea un 10%
con respecto al valor Training epochs. Por ejemplo: para 100 épocas de entrenamiento
establecer un intervalo de validacidn de 10 épocas

Solver type: algoritmo de entrenamiento. Para empezar, se recomienda dejar en
Stochastic Gradient Descendent (SGD)

Base Learning Rate: tasa de aprendizaje. Se recomienda establecer un valor de 0.01 o
menor (para TensorFlow se recomienda un valor de 0.001 o menor)

Data Transformations: transformacion de los datos

Subtract Mean: normalizacion de las imagenes: por imagen o pixel medios
Crop Size: [opcional] tamafio en pixeles para realizar un recorte cuadrado aleatorio a las
imagenes.

Data Augmentations (sélo DIGITS TensorFlow): aumento de datos creando nuevas
imdgenes. Nota: Se recomienda usar estas opciones unicamente si existe overfitting
(sobreajuste) al entrenar previamente el modelo.

Flipping: voltear imdagenes para crear nuevas imagenes (se recomienda utilizar
Horizontal):

o None: no voltear

o Horizontal: voltear horizontalmente

o Vertical: voltear verticalmente

o Horizontal and/or Vertical: voltear horizontal y verticalmente
Noise (stddev): crear nuevas imdagenes agregando ruido gaussiano blanco (Aditive
White Gaussian Noise - AWGN) durante el pre-procesado de las imagenes, indicando el
valor de la desviacidn tipica (se asume los pixeles de las imagenes normalizados de 0 a
1). Se recomienda establecer un valor de 0.03.
Contrast (factor): crear imagenes con diferente contraste. Se indica el factor de
contraste.
Whitening: crear imagenes blanquedndolas mediante la resta de su media y dividiendo
por su desviacién tipica
HSV Shifting: desplazamiento aleatorio en el espacio de color HSV

Una vez establecidos los pardmetros, hay que seleccionar una red para entrenar el modelo. Aqui
DIGITS nos permite utilizar varios tipos de redes:

Standard Networks: redes por defecto ya pre-entrenadas

Previous Networks: modelos previamente entrenados

Pretrained Networks: modelos pre-entrenados

Custom: red personalizada. Véase Personalizar Red Neuronal en DIGITS.

En nuestro caso haremos uso de una las redes por defecto, con lo que seleccionamos una de las
tres que nos ofrece DIGITS:
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Standard Networks Previous Networks Pretrained Networks Custom Network
Caffe
Network Details Intended image size
O LeNet Original paper [1998] 28x28 (gray)
O AlexNet Original paper [2012] 256x256
O GoogLeNet Original paper [2014] 224x224

Nota: como se puede observar en la imagen, se muestra el formato de imagen aceptado por
cada red, asi como una referencia al Paper de la misma.

Para nuestro ejemplo, seleccionamos “AlexNet”.

Por ultimo, indicamos el grupo y nombre de nuestro modelo:

Group Name ©

Pruebas

Model Name @

| Model_Pruebas|

Y para finalizar, pulsamos en “Create”.

A partir de ahora, DIGITS pone a entrenar el modelo, proceso que puede llevar horas
dependiendo del tamafio del dataset.

Notas Adicionales: se puede parar el entrenamiento del modelo pulsando en “Abort Job”.
También se puede eliminar en “Delete Job” (automaticamente para el entrenamiento si este

estd en marcha) e incluso clonar con “Clone Job”.

Mientras se va entrenado, se puede ir viendo con todo detalle en la grafica que va generando la
precisién (accuracy) y las perdidas (loss) tanto para entrenamiento como para validacién.

Una vez entrenado, nos debera salir una grafica similar a esta:

10
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Podemos observar que el modelo de ejemplo tiene una precisidn del 84,17 % para los datos de
entrenamiento con unas perdidas de 0.43 y una precisidon del 68,75 % para los datos de
validacién con unas pérdidas de 0.71. Lo ideal es que la precisidon sea la mas alta posible y las
pérdidas sean minimas.

Para mejorar estos resultados, simplemente hay que jugar a modificar los pardmetros al crear
los modelos y personalizar las redes para adaptarlas al problema de clasificacién que estamos
intentando resolver.

Por ultimo y no menos importante, podemos marcar el modelo como pre-entrenado pulsando

sobre el boton “Make Pretrained Model”. También podemos descargarnos el modelo pulsando
sobre el boton “Download Model”.

11
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Probar Modelo

Para probar el modelo en DIGITS, una vez entrenado, tenemos una serie de opciones que se
muestran a continuacioén:

Trained Models

Select Model
Epoch #100 v Download Model Make Pretrained Model
Test a single image Test a list of images
Image Path © Upload Image List
Browse...

Accepts a list of filenames or urls (you can use your val.txt file)
Upload image

Image folder (optional)

Browse...

[ Show visualizations and statistics @ Relative paths in the text file will be prepended with this value

before reading

S TRYIARS Number of images use from the file

’ Jaui

Leave blank to use all

=

Number of images to show per category

9
Top N Predictions per Category K2

Tenemos dos opciones en lineas generales:

e Test a single image: probar una Unica imagen.
e Test a list of images: probar una lista de imagenes

Probar una Unica imagen

Para probar el modelo con una sola imagen, pulsamos en “Browse...” para seleccionar una
imagen de nuestro ordenador, marcamos la opcidon “Show visualizations and statistics” vy
pulsamos en “Classify One”. Una vez clasificado, debe aparecer una pantalla similar a la siguiente
dénde nos indica la prediccién que ha hecho nuestro modelo:

12
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Model_Pruebas_TF image Classification Model

Predictions
BlackDiamond 2019 [ 88.77% }
Angeleno Verde 2019
RedBeaut Completo 2019 [ 1.34% ]
Description Statistics

Debajo de esto, se puede observar de forma detallada la estructura de la red neuronal.

Probar un conjunto de imagenes

Para probar un conjunto de imdgenes, tenemos las siguientes opciones:

Test a list of images
Upload Image List

Accepts a list of filenames or urls (you can use your val.txt file)

Image folder (optional)

Relative paths in the text file will be prepended with this value
before reading

Number of images use from the file

All

Leave blank to use all

=

Number of images to show per category

9
Top N Predictions per Category K24

o Upload Image List: deberemos subir un fichero de texto que contenga el listado de rutas
a las imagenes a testear.

Recomendamos usar los ficheros de los conjuntos de validacidn y test que permite descargar
DIGITS. Para ello, en una pestafia nueva del nuestro navegador web, abrimos la pagina de inicio
de DIGITS (direccion de la maquina DIGITS), pulsamos sobre nuestro dataset dentro de la
pestafia “Dataset”. Una vez dentro del dataset, podemos descargar el fichero con el listado de
rutas a las imagenes tanto para el conjunto de validacion “Create DB (val)” como para el
conjunto de datos de pruebas “Create DB (test)”. Nota: recomendamos hacer uso del conjunto
de imagenes de pruebas (test).

13
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Create DB (val)

Input File (before shuffling)
val.txt

DB Creation log file
create_val_db.log
DB Entries

1037

Create DB (test)

Input File (before shuffling)
test.txt

DB Creation log file
create_test_db.log

DB Entries

208

Nota Importante: para descargar el fichero, deberemos pulsar con el botén derecho del
ratén en “Guardar enlace como...” y lo guardamos en nuestro ordenador.

o Number of images use from the file: indicar el nimero de imagenes a utilizar del
fichero. Por defecto All (todas)

Para iniciar la prueba del modelo, marcamos la opcién “Show visualizations and statistics” y
pulsamos en “Classify many”. Nota: este proceso puede demorar bastante tiempo en
completarse dependiendo del nimero de imagenes a clasificar.

Una vez clasificadas, debe aparecer una pantalla similar a la siguiente:

Job Status pone

Model_Pruebas_TF image Classification Model + Initialized at 12:35:17 PM (1 second)
* Running at 12:35:18 PM (34 seconds)
« Done at 12:35:52 PM
(Total - 35 seconds)
Summary Infer Model pone ~

Top-1 accuracy
69.71%

Top-5 accuracy

Notes
100.0%
None
Confusion matrix
Angeleno Verde 2019 BlackDiamond 2019 RedBeaut Completo 2019 Per-class accuracy

Angeleno Verde 2019 33 8 15 58.93%
BlackDiamond 2019 15 45 13 61.64%
RedBeaut Completo 2019 6 6 67 84.81%

Como podemos observar en la imagen, nos muestra el resumen y la matriz de confusion.
También nos muestra el listado completo con las estadisticas de clasificacién de cada imagen.

14
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Personalizar Red Neuronal en DIGITS

Al crear un nuevo modelo, DIGITS permite la posibilidad de personalizar las redes neuronales.

Como se explico en el apartado Creacién del Modelo de Clasificacion, al seleccionar la red,
aparece la opcién “Customize” a la derecha tal como se muestra en la siguiente captura:

Standard Networks Previous Networks Pretrained Networks Custom Network
Tensorflow
Network Details Intended image size
O LeNet Original paper [1998] 28x28 (gray)
@® AlexNet Original paper [2012] 256x256 ‘Customize
O GoogLeNet Original paper [2014] 224x224

Si pulsamos, se nos abrird el siguiente editor:

Standard Networks Previous Networks Pretrained Networks Custom Network

Tensorflow

Custom Network ©

1 # Preferred settings for this model is:
2 # Base Learning Rate = 0.001

3 # Crop Size = 224

4

5 from model import Tower

6 from utils import model_property

7 import tensorflow as tf

8 import tensorflow.contrib.slim as slim

9 import utils as digits

10

1

12 class UserModel(Tower):

13

14 @model_property

15 def inference(self):

16 x = tf.reshape(self.x, shape-[-1, self.input_shape[@], self.input_shape[1], self.input_shape[2]])
17 with slim.arg_scope([slim.conv2d, slim.fully_connected],

18 weights_initializer-tf.contrib.layers.xavier_initializer(),
19 weights_regularizer-slim.12_regularizer(le-6)):

20 model - slim.conv2d(x, 96, [11, 11], 4, padding-'VALID', scope-'convl')

21 model - slim.max_pool2d(model, [3, 3], 2, scope-'pooll')

22 model = slim.conv2d(model, 256, [S, 5], 1, scope='conv2')

23 model - slim.max_pool2d(model, [3, 3], 2, scope~'pool2')

24 model - slim.conv2d(model, 384, [3, 3], 1, scope-'conv3')

25 model - slim.conv2d(model, 384, [3, 3], 1, scope-'convd')

26 model - slim.conv2d(model, 256, [3, 3], 1, scope-'conv5')

27 model - slim.max_pool2d(model, [3, 3], 2, scope~'pool5')

28 model - slim.flatten(model)

29 model = slim.fully_connected(model, 4096, activation_fn-None, scope='fcl')
30 model - slim.dropout(model, 0.5, is_training-self.is_training, scope-'dol')
31 model - slim.fully_connected(model, 4096, activation_fn-None, scope-'fc2')
32 model - slim.dropout(model, @.5, is_training-self.is_training, scope-'do2')
33 model - slim.fullv connected(model. self.nclasses. activation fn-None. scove-'fc3")

Como podemos observar, se muestra el cddigo (en este caso TensorFlow) de la red y las
diferentes capas que la componen. Para personalizar la red, simplemente hay que modificar el
cddigo en este editor.

En el ejemplo de laimagen (AlexNet) se puede observar que la red tiene 5 capas convolucionales
(mas dos capas “Max Pooling”) y 3 capas “Fully Connected”:

e (Capa Convolucional: conv2d (input, num_outputs, kernel size, scope)
o input: entradas (Tensor of rank N+2 of shape)
O num_outputs: numero de filtros (kernels)
o stride: desplazamiento en n pixeles al aplicar los filtros
o kernel_size: tamafio del filtro (kernel) en pixeles. Formato [n m]
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o scope: nombre de la capa (opcional)
Mas informacion:
https://www.kite.com/python/docs/tensorflow.contrib.slim.conv2d

e Capa Max Pooling: max_pool2d (input, kernel size, stride, scope)
o input: entradas (4-D tensor of shape)
o stride: desplazamiento en n pixeles al aplicar los filtros
o kernel_size: tamafio del filtro (kernel) en pixeles. Formato [n m]
o scope: nombre de la capa (opcional)
Mas informacién:
https://www.kite.com/python/docs/tensorflow.contrib.slim.max_pool2d

e CapaFully Connected: fully conected (input, num_outputs, activation_fn,
scope)
o input: entradas
O num_output: nimero de salidas (conexiones)
o activation_fn: funcién de activacién
o scope: nombre de la capa (opcional)
Mads informacion:
https://www.kite.com/python/docs/tensorflow.contrib.slim.fully connected

Existen mas tipos de capas, métodos y operadores que se pueden consultar en
https://www.kite.com/python/docs/tensorflow.contrib.slim.

Para mas informacidn: https://www.tensorflow.org/tutorials/customization/custom layers.

Para visualizar la estructura de la red (Unicamente DIGITS Caffe), pulse en “Visualize”.

Una vez que haya establecido todos los parametros del modelo a entrenar, pulse en “Create”
para iniciar el entrenamiento.
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Solucién de Problemas / Preguntas Frecuentes

Filezilla no es capaz de conectarse con la maquina DIGITS

En primer lugar, compruebe que tiene una conexion a internet activa. En caso afirmativo, a
continuacion, verifique la configuracidn de la conexién a la maquina en Archivo -> Gestor de
Sitios. En caso de que la configuracion introducida sea la correcta y siga sin conectarse a la
maquina, péngase en contacto con el responsable de la maquina.

No soy capaz de acceder a DIGITS desde el navegador

En primer lugar, verifique que ha introducido correctamente la direcciéon proporcionada en la
barra de direccién de su navegador web. En caso de ser asi, contacte con el responsable de la
maquina.

Error “Model diverged with train/model/loss/train/model/loss/loss = nan : Try
decreasing your learning rate” al entrenar el modelo con DIGITS TensorFlow

Train Tensorflow Model Error ~

« |nitialized at 12:51:00 PM (1 second)
¢ Running at 12:51:02 PM (4 minutes, 8
seconds)
e Error at 12:55:11 PM
(Total - 4 minutes, 10 seconds)

ERROR: Model diverged with
train/model/loss/train/model/loss/loss
= nan : Try decreasing your

learning rate

Para solucionar este error, debe pulsar en “Clone Job” clonar el modelo y establecer un Learning
Rate (tasa de aprendizaje) menor. Para finalizar, elimine el modelo que ha dado errores con
“Delete Job”.
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